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UNIDAD TEMÁTICA I 
Gestión de cubos OLAP 

CONTENIDO HORAS CON 
DOCENTE 

HRS 
AA 

T P 
 

UNIDAD DE 
COMPETENCIA 

 
Resuelve problemas de 
analítica de datos con base 
en el análisis del 
almacenamiento de datos. 
 

1.1 Decision Support System (DSS) 
 
1.2 Modelo multidimensional 
 
1.3 Administración de cubos  
1.3.1 Agregado de funcionalidades  
1.3.2 Importación de datos y uso de conectores  
1.3.3 Configuraciones adicionales  
 
1.4 Operación de cubos  
1.4.1 Búsqueda de Información  
1.4.2 Administración de incidentes y problemas  
1.4.3 Informes y análisis de almacenamiento de datos 
 
1.5 Uso de cubos OLAP para análisis avanzado y 

solución de problemas 

1.5 
 

1.5 
 

1.5 
 
 
 
 

3.0 
 
 
 
 

1.5 

1.5 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

1.5 

1.0 
 
 
 
 
 
 
 
 

1.0 
 
 
 
 

1.0 

Subtotal 9.0 3.0 3.0 
 

UNIDAD TEMÁTICA II 
Fundamentos y técnicas de 

minería de datos 
estadísticas 

CONTENIDO HORAS CON 
DOCENTE 

HRS 
AA 

T P 

 
UNIDAD DE 

COMPETENCIA 
 
Describe las acciones en 
las etapas del KDD y la 
minería de datos a partir de 
la limpieza, discretización y 
recategorización. 
 

2.1 Fundamentos de minería de datos 
2.1.1 Tipos de datos 
2.1.2 Clasificación de las técnicas de minería de datos 
2.1.3 Tipos de modelos o tareas de la minería de datos: 

clasificación, agrupamiento, regresión, reglas de 
asociación, series de tiempo y predicción 

 
2.2 Knowledge Discovery in databases (KDD) 
 
2.3 Métodos de minería de datos: CRISP-DM (Cross 

Industry Standard Process), SEMMA (Muestrear, 
explorar, modificar, modelar y evaluar) 

 
2.4 Limpieza y tratamiento de datos 
2.4.1 Técnicas de imputación 
2.4.2 Técnicas de normalización 
2.4.3 Técnicas de transformación y contenedores 

(binners) 
2.4.4 Discretización y recategorización 
 
2.5 Análisis estadístico descriptivo de datos: tendencia 

central, dispersión, tablas de frecuencias y gráficos 
de representación según los tipos de datos 

 

1.5 
 
 
 
 
 
 

1.5 
 

4.5 
 
 
 

3.0 

1.5 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

3.0 
 

1.0 
 
 
 
 
 
 

1.0 
 
 
 
 
 

1.5 
 
 
 
 
 
 

1.0 

Subtotal 10.5 4.5 4.5 
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UNIDAD TEMÁTICA III 
 Fundamentos estadísticos 

CONTENIDO HORAS CON 
DOCENTE 

HRS 
AA 

T P 
 

UNIDAD DE 
COMPETENCIA 

 
Soluciona problemas de 
predicción y reducción de 
dimensionalidad en 
conjuntos de datos con 
base en la correlación, 
estadística inferencial y 
reducción dimensional.  

3.1 Correlación  
 
3.2 Estadística inferencial 
3.2.1 Regresión lineal 
3.2.2 Regresión múltiple 
3.2.3 Coeficiente de determinación  
 
3.3 Reducción de dimensionalidad 
3.3.1 Análisis de Componentes Principales (ACP) 
3.3.2 Análisis Factorial Exploratorio y Confirmatorio (AFE 

y AFC) 
 

1.5 
 

3.0 
 
 
 
 

3.0 

 
 

3.0 
 
 
 
 

3.0 

1.0 
 

1.5 
 
 
 
 

1.5 

Subtotal 7.5 6.0 4.0 
 

UNIDAD TEMÁTICA IV 
Clasificación 

CONTENIDO HORAS CON 
DOCENTE 

HRS 
AA 

T P 
 

UNIDAD DE 
COMPETENCIA 

 
Clasifica conjuntos de datos 
de acuerdo con técnicas, 
árboles de decisión, 
regresión logística y redes 
neuronales artificiales.  

4.1 Significado de la clasificación 
4.1.1 El proceso para construir modelos de clasificación 
4.1.2 La matriz de confusión 
4.1.3 Métricas de evaluación de la clasificación: exactitud, 

precisión, tasa de error, sensibilidad (recall), 
especificidad y comprensibilidad 

4.1.4 Evaluación del desempeño: método de retención, 
validación cruzada, submuestreo aleatorio y 
Bootstrap 

 
4.2 Técnicas de clasificación 
 
4.3 Árboles de decisión 
4.3.1 Naturaleza de los árboles de decisión 
4.3.2 Tipos de árboles: ID3, C4.5, CART y CHAID 
4.3.3 Criterios de particionamiento: Entropía, índice de 

ganancia, índice de Gini e impureza 
4.3.4 Subajuste y sobreajuste 
4.3.5 Bagging y Boosting 
 
4.4 Regresión logística como modelo probabilístico de 

clasificación 
4.4.1 Naturaleza del clasificador binario 
4.4.2 Componentes de la función logit 
4.4.3 Función sigmoidea 
 
4.5 Redes neuronales artificiales 
4.5.1 Red neuronal de una sola capa (ADAptive LInear 

NEuron (Adaline)) 

3.0 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

3.0 
 

3.0 
 
 
 
 
 
 
 

3.0 
 
 
 
 
 

3.0 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

1.0 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

2.0 
 
 
 
 
 

3.0 

1.5 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

1.5 
 
 
 
 
 
 
 

2.0 
 
 
 
 
 

1.5 

Subtotal 15.0 6.0 6.5 
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UNIDAD TEMÁTICA V 
Agrupamiento (Clúster) 

 

CONTENIDO HORAS CON 
DOCENTE 

HRS 
AA 

T P 
 

UNIDAD DE 
COMPETENCIA 

 
Crea grupos de ítems 
característicos a partir de 
las medidas, similitudes y 
las métricas de bondad.  

5.1 Naturaleza del agrupamiento  
5.1.1 Característica y fundamentos teóricos 
5.1.2 Medidas de similitud y distancia: enlace simple, 

enlace completo, enlace promedio, centroide y 
medoide 

5.1.3 Algoritmos jerárquicos: el dendograma, 
aglomerativos y divisivo 

5.1.4 Algoritmos de particionamiento: k-medias y 
algoritmo del vecino más próximo (KNN) 

5.1.5 Medida de bondad del clúster: Silueta y estadística 
Seudo-F  

5.1.6 Determinación del número de grupos: elbow 
 
5.2 Agrupamiento con datos categóricos 
 
5.3 Naturaleza de las reglas de asociación 
5.3.1 Algoritmo a priori para identificar patrones 

frecuentes 
5.3.2 Creación de las reglas de asociación 
5.3.3 Evaluación de las reglas de asociación 
5.3.4 Importancia de la evaluación subjetiva de las reglas 

de asociación  
5.3.5 Reglas de asociación y el aprendizaje supervisado 
 

4.5 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

3.0 
 

4.5 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

4.5 
 

3.0 

2.0 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

2.0 
 

2.0 
 
 
 

Subtotal 12.0 7.5 6.0 
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ESTRATEGIAS DE APRENDIZAJE EVALUACIÓN DE LOS APRENDIZAJES 
Estrategia de aprendizaje orientado a proyectos 
 
El alumno desarrollará las siguientes actividades: 
 

1. Resolución de problemas 
2. Diseño e implementación de proyecto: 

Fase 1. Método KDD 
Fase 2. Métricas de evaluación de resultados 
Fase 3. Naturaleza de los datos, método KDD y                  
CRISP-DM o SEMMA. 
Fase 4. Justificación e interpretación de 
resultados de evaluación 

3. Análisis de casos de estudio  
4. Realización de prácticas 

 

Evaluación diagnóstica 
 
Portafolio de evidencias: 
 

1. Problemas resueltos  
2. Reporte de proyecto e implementación  
3. Solución de casos de datos nativos 
4. Reporte de prácticas 

 

 

RELACIÓN DE PRÁCTICAS 

PRÁCTICA 
No. NOMBRE DE LA PRÁCTICA UNIDADES 

TEMÁTICAS 
LUGAR DE 

REALIZACIÓN 

1 
 
2 
 
 
3 
 
4 
 
5 
 
 
6 
 
7 

Visualización y estructuras multidimensionales 
 
Etapas del KDD y la relación que guarda con los métodos de 
minería CRISP-DM y SEMMA 
 
Tratamiento de datos 
 
Modelos de predicción y reducción de dimensionalidad 
 
Modelos de clasificación mediante árboles, regresión logística 
y redes neuronales 
 
Grupos (clúster) basados en medidas y similitudes 
 
Reglas de asociación en la canasta de mercado 

I 
 
II 
 
 

III 
 

IV 
 

V 
 
 

V 
 

V 
 

Laboratorio de 
cómputo 

TOTAL DE 
HORAS:  27.0 
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PERFIL DOCENTE: Ingeniería en Computación o áreas afines, preferentemente con grado de 
Maestría o Doctorado en áreas afines a la Inteligencia Artificial, máquinas de aprendizaje y minería 
de datos 
 

EXPERIENCIA 
PROFESIONAL CONOCIMIENTOS HABILIDADES 

DIDÁCTICAS ACTITUDES 

Preferentemente dos años 
en el sector productivo 
realizando análisis de datos 
 
Mínima de dos años en 
docencia a Nivel Superior 

En máquinas de 
Aprendizaje 
Técnicas de 
minado de datos 
Modelos de almacenes de 
datos y procesamiento 
analítico de datos 
Del Modelo Educativo 
Institucional (MEI) 

Coordinar grupos de 
aprendizaje 
Organizar equipos de 
aprendizaje 
Planificación de la 
enseñanza 
Manejo de estrategias 
didácticas centradas en el 
aprendizaje 
Manejo de TIC en la 
enseñanza y para el 
aprendizaje 
Comunicación 
multidireccional 
Habilidad numérica 
Toma de decisiones 
 

Compromiso con la 
enseñanza 
Congruencia 
Empatía 
Honestidad 
Proactividad 
Respeto 
Responsabilidad 
Tolerancia 
Liderazgo  
Ético 
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